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Background

Multi-Label Class-Incremental Learning (MLCIL)
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1、label absence

每个阶段只提供当前类别标签，容易把真

实存在的旧类当成负样本，从而加剧灾难

性遗忘。

2、class imablance

多标签图像中类别经常共现，导致部分高

频类出现很多、稀有类很少，模型容易偏

向高频类别。

3、privacy protection

真实场景中往往不能长期保存历史样本，

因此依赖 replay 的持续学习方法难以使用。



Background

现有方法仍难同时解决三项问题：label absence、class imbalance、privacy protection

L3A：Pseudo-Label 补齐历史标签 + Weighted Analytic Classifier 处理类别不均衡，并保持 exemplar-free。
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现有MLCIL方法：
1、KRT：知识恢复与迁移
2、CSC：类增量 GCN 建模标签关系

3、MULTI-LANE：预训练大模型 + 
Prompt Tuning、面向 replay-free MLCIL

主要针对 MLCIL 的标签缺失
最优性能仍依赖 replay 历史样本

无需保存历史样本
未专门处理类别不平衡

许多的examplar-free CIL方法：

每阶段只有当前数据，所以梯度天然主要服务于：当前最新任务             Task-Recency Bias

Analytic Continual Learning 不用这种 BP 式的逐步梯度优化，而是：闭式解+递归更新​
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1、Pseudo-Label Module 2、Feature Extraction

目的：先把特征“掰到更容易
线性分开”的空间，再交给后
面的岭回归分类器。



Methods

3、Weighted Analytic Classifier (WAC)
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Experiments

即使使用更小的 TResNet-M，L3A 仍优于 ViT-B/16 的 MULTI-LANE：COCO 两个协议 Last mAP +3.1 / +2.2。
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Ablation Study
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